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基于MindSpore优势特性的NLP套件设计

NLP套件需求：

• 模型开发简便

• 高性能训练推理

• 简单高效的数据预处理

• 快速使用预训练模型

MindSpore优势特性：

• 函数式+面向对象融合编程

• 动静统一

• 数据处理引擎

• 自动并行



MindSpore 2.x融合编程范式

1. 用类构建神经网络

2. 实例化Network对象

3. Network+Loss构造正向函数

4. 函数变换，获得梯度计算函数

5. 构造训练过程函数

6. 调用函数进行训练



MindSpore即时编译加速—— ms.jit

ms.jit修饰器：
• 一行代码切换动静态图
• 即时编译，被修饰函数
转为整图



MindSpore Dataset引擎

高效数据处理Pipeline，让数据在Pipeline内流动，实现高效处理
能力



嫁接 生态——站在巨人的肩膀上

面对一个新框架的顾虑：

• 模型支不支持？

• 精度是否正确？

• 做模型修改是否方便？

• 迁移成本有多高？

• 已经有习惯使用的库怎么办？



Huggingface ecosystem

Core Library

Transformers Tokenizers Datasets

Train Library

Accelerate PEFT TRL

Huggingface Hub

Models Datasets Metrics Spaces

• 托管服务：模型、

数据集、演示Demo

• 核心框架

• 训练框架：并行训

练、高效参数微调、

强化学习



MindNLP架构

engine

modules

peft trl accelerate

dataset/data evaluate

transformers

utilssentence

设计理念：顺应科研/开发者使用习惯，凸显MindSpore优势特性



MindSpore数据引擎+ Datasets

深度学习训练中的数据集和预处理痛点：

1. 数据格式不统一

2. 离线处理需要额外的实现

3. 完整数据集加载会消耗大量内存

4. 数据清洗需要大量工作量



Pytorch：

• 数据集全量加载至内存 -> 全量遍历并预处理 -> 单条数据打包Batch -> 循环返回每个Batch

MindNLP：

• 取Batch size条数据加载 -> Batch size条数据遍历并预处理 -> 返回一个Batch



MindSpore数据引擎+ Datasets

https://zhuanlan.zhihu.com/p/659489670



MindSpore数据引擎+ Tokenizers



全量模型支持
怎么做到和huggingface支持相同的模型？

• Transformers库同结构

• config、modeling、tokenization、

processer迁移

• Huggingface全量UT测试

• Pytorch模型反序列化支持



Pytorch模型反序列化支持

Pytorch模型
无需转换！！！
直接加载！！！

MindNLP独有的
反序列化模块

https://zhuanlan.zhihu.com/p/695083120



MindNLP 100+270+



解决国内下载huggingface模型难

支持5大镜像站
• hf-mirror
• modelscope
• wisemodel
• gitee
• aifast



PEFT算法支持

支持常用高效参数微调方法，持续补齐中



On going

• Accelerate：接入MindFormers大模型预训练能力

• TRL：对标hf的强化学习能力

• Sentence：对标SentenceTransforemrs，提供LLM向量编码能力

• Workflow：自动化NLP训推任务执行



MindNLP推理案例——ChatGLM



MindNLP推理案例——ChatGLM



MindNLP训练——Bloom微调

• 自定义Trainer

• 加载模型和

Tokenizer

• 加载数据集

• 定义map函数



MindNLP训练——Bloom微调

• 配置训练参数

• 实例化Trainer

• 开始训练



MindNLP社区贡献

代码贡献者74名，其中36名

高校同学，包括香港科技大

学、浙江大学、华东师范大

学、重庆大学、武汉理工大

学、等高校共同参与贡献

依托MindSpore社区实习，

快速支持大量预训练模型



高校同学的社区贡献

华东师范大学李一鸣同学：

• 1天内完成GPT bigcode代码迁移

• MindSpore自动并行预训练

• 完成代码迁移+精度验证+单卡微调+
多卡训练全流程任务

重庆大学李佳明同学：

• T5预训练模型

• PreTrainedModel文本生成功能
(model.generate)

代码量2.3w+，PR数39



MindSpore社区实习



欢迎使用扫码使用



Q&A
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